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법적 존재

사람 기업

종업원

홍길동

솔트룩스

비행기 기차

도시

위치

한국 도시 미국 도시

뉴욕

서울

OZ510
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기업에 종사하는 종업원은 사람들이고, 기업과 종업원은 모두 법적 존재이다. 기업은 직원들을 위해 여행 예약을

할 수 있다. 여행은 한국 내 도시, 혹 미국의 도시를 오고 가는 비행기 혹은 기차를 통해 가능하다. 기업들과

출장지는 도시에 위치하고 있다. 솔트룩스는 홍길동을 위해 서울과 뉴욕 왕복 항공편인 OZ510을 예약하였다.



법적 존재

사람 기업

종업원

홍길동

솔트룩스
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(a) 지식 그래프

사람 기업

종업원

#3502

#4831
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법적 존재

이름

고유번호

성별

나이

업종

주소지

직급

홍길동

37

과장

P12345

남자

솔트룩스

서울 삼성동

C98765

소프트웨어

(b) a + 프레임(프로퍼티)

사람 기업

종업원
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법적 존재

이름 (필수)

고유번호 (필수)

성별 ⊆ {남,녀}

나이 > 25

업종

주소지 ⊂ 서울

직급 ≠ 임원

홍길동

37

과장

P12345

남자

솔트룩스

서울 삼성동

C98765

소프트웨어

DISJOINT

(c) b + 공리,제약조건 = 온톨로지



문제 해결 및 과업 달성을 위해 ;

• 사람이 컴퓨터 코드를 일일이 작성하지 않고,

• 대규모 데이터와 일반화된 알고리즘을 통해 ,

• 문제 해결 패턴(모델)을 자동 학습하는 기술.

기 계 학 습
(Machine Learning)



A B





Santiago Ramón y Cajal (1852-1934) 1905





• 대규모 병렬 네트워크 (1011 neurons, ~20 types)

• 단순하고 느린 정보교환 체계를 가진 단위세포

들의 복잡한 연결 (1014 synapses, 1-10ms signal)

• 가중치 값을 가진 각 연산단위(neurons)가

직접적으로 연결된 논리적 네트워크

• 임계값을 가진 활성함수를 통한 입출력 조절



https://towardsdatascience.com/the-mostly-complete-chart-of-neural-networks-explained-3fb6f2367464



위대한 변곡점 - 큰 것과 똑똑한 것



•

•

•

인공지능 규모의 법칙
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Agentic AI Services



딥 리서치 에이전트 CoT and Agent ic  RAGs





공공을 위한 Agentic AI Use-Case

• 정책 및 정세 분석과 전략 도출 트럼프와 이재명 시대, AI 및 관세 정책 및 산업 분석

• 국민 목소리 분석과 대응 마련 정책과 공공 서비스에 대한 국민 목소리의 깊이 있는 분석

• 민원 서비스 행정 자율화 국민 비서, 국민 신문고 등 고객 민원 행정 서비스 자율화

• 신시장, 신기술 분석과 전망 Neo-antigen 및 mRNA 기반 암치료제 동향과 진흥 방안

• 국가 재정 및 자본 시장 관리 국제 정세와 경제 정책, 민간 및 공공 투자 현황 분석

• 부처 및 기관 평판 모니터링 공공 정책 및 대국민 서비스에 대한 실시간 모니터링, 대응

• MCP 기반 데이터 개방과 활용 공공 데이터 개방에 MCP 적용, 지능적이고 안전한 활용



국가 기록 관리 시사점

1 기록관리자율화

• 분류 체계 자동 맵핑

• 메타 데이터 자동 생성

• 기록물 공개 여부 판단

2 기록물활용강화

• 기록물 의미적 인지

• 검색, 요약, 분석, 재구성

• 2차 저작물 창작 지원

3 대국민/민원서비스

• 검색 > 대화 > 자율화

• 기록 관리 교육, 훈련

• 국민 소통 업무 개선

4 정보공개및개방

• 공개 청구 업무 자율화

• OpenAPI > MCP

• 기록관리온톨로지표준화



• AI OCR, Doc Filter, VLM, Doc Parser를

하나의솔루션으로

• 세계최고수준의 25 문서디자인지원

• 93% 이상의텍스트, 테이블, 도표등인식률

• HTML, Json and Markdown 출력제공

• 분당 110 pages 처리능력

Document Studio







AI-네이티브 정부?

각종 공공 서비스 정책과 관련 문서, 데이터, 행정 서비스 체계가 통합 AI 플랫폼으로 연결되어 정부의 신경망처럼 실시간

정보를 취합하고, 분야별 자율 AI 에이전트가 이를 해석·서비스 반영·스스로 최적화 가능한 지능형 생태 정부를 지향

국민맞춤형행정서비스강화

업무자동화, 의사결정고도화

국민맞춤형행정서비스강화

개인 맞춤형 알림, 24h/7d AI 상담, 선제적 행정 서비스

민원 시간 단축, 정책 시뮬레이션, 데이터 기반 의사결정

실시간 상황 인지, 자율적 정책 실행, Meta-거버넌스 체계



우리 뇌는 왜 별도의 ‘기호적’ 지식 표현이 필요할까?



Three Waves of AI (DARPA, 2019)

언어

논리

수리

공간

패턴

공감

1st Wave
(1990~2010)

• 논리 지식표현

• 온톨로지, 추론

• 명시적, 연역적

지식베이스

2nd Wave
(2010~2030)

• 기계학습(딥러닝)

• 인지모델, 예측

• 암묵적, 귀납적

기계학습(딥러닝)

기호적 접근 비기호적 접근

융합적 접근

3rd Wave
(2020~2040)

• 뉴로-심볼릭 AI

• 설명 가능한 AI

• 융합적 추론

지식 임베딩





지금, 왜 다시 온톨로지인가?

1. LLM/VLM 등의 한계 환각, 수치 정보 부정확, 일관성 부족

2. 분산 데이터 패브릭 조인 없이 필요 정보만 의미적 통합

3. RAG / 벡터DB 한계 조건에 따른 컨텍스트 참조 불가

4. 설명가능한 의사결정 데이터 근거한 의사결정, 시뮬레이션

5. 자율 멀티 에이전트 복잡한 에이전트 오케스트레이션

6. CapEx, OpEx 최적화 GPU 투자 최소화와 운영 비용 1/5



GPU 슬라이싱과 모델 자동 배포를 통한 운영 최적화

및 하이브리드 GPU 클라우드의 동적 스케일링

세계 최고 수준의 생성 및 추론

성능을 가진 자체 LLM 모델들

수집된 정보로부터 온톨로지를

자동 생성, 추론 가능한 Agent 기술
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온톨로지로 정형데이터 환각 최소화

Sources: Artificial Analysis, Opper.ai, Creative Writing and Saltlux AI Labs.
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Structured 

Data
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Quality

Luxia (120B) + Document AI
+ Deep Research + Ontology
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온톨로지 기반 지식 그라운딩



FM(LLM/VLM) 기반 지식 학습

⚫온톨로지 인스턴스 자동 생성

⚫동적 온톨로지 통합, 추론 검증

상황 추론과 의사결정

⚫복합 상황 추론

⚫자율 의사 결정

온톨로지 스키마 구축

⚫ Middle-Out 코어 온톨로지 구축

⚫응용/플랫폼/비용 관점 평가

⚫도메인 온톨로지 확장과 개선

문제/환경 식별 및 목표 정의

⚫핵심 문제/요건/목표품질 정의

⚫유즈케이스 개발 및 기능 명세

⚫관련 래거시 및 데이터 식별

에이전트 관점 지식 체계 평가

⚫에이전트 품질, 자동화 평가

⚫지식 체계 평가와 계선

데이터 패브릭 및 지식 학습 파이프라인

⚫데이터 수집, 접근(MCP) 파이프라인 구축

⚫ FM, 벡터 모델 학습 및 품질 검증/개선





1. 기술 플랫폼이 아닌, 반드시 ‘문제 정의’에서 시작

- Bigdata platform, Data warehouse, Data lake 등의 실패 반복 않기

- 해결하고자 하는 문제와 목표 수준, 데이터를 명확히 정의하고 시작

2. LLM/FM 기술은 보편화, Agentic AI로 소버린화 필요

- LLM은 ‘독파모’ 포함 하나가 아닌 멀티 모델 체계 + 모델 Router 필요

- 소버린화는 멀티 AI 에이전트 체계로 업무 프로세스 자율화로 달성

3. Semantic Fabric 중심의 온톨로지 모델 x AI Agent

- LLM, NL2SQL, 규칙으로 필요 데이터만 ‘실시간’ 온톨로지로 변환/통합

- 특히 숫자, 센서, 물리, 기계 등 이질적 데이터 ‘Knowledge Grounding’



4. 각 데이터 source, 도구의 자율 운영 위한 MCP 적용

- Data, Tool Connector를 보안이 강화된 내부 MCP로 구현하고 자동화

- LLM에 의해 대상 data와 도구를 MCP가 자동 선택되고, 추출 및 변환

5. 구축 비용 만큼이나 운영 총비용 (TCO) 최적화 고려

- 플랫폼 운영비, LLM 등의 토큰 비용, 클라우드(AWS, CP) 비용 등 고려

- 다중 AI 모델, 멀티모달 모델의 최적화, K8s 통한 자동 스케일 고려

6. 본 사업 추진 전, ISP 보다는 Fast Prototyping 진행

- 문제 정의, 유즈케이스의 빠른 실증 후 로드맵 도출과 사업 추진

- 경영진, 실무자, 고객(국민) 들의 문제/솔루션에 대한 인식 차이 확인



‘국가 자본주의’ 격돌과 ‘초지능 제국주의’ 

세상에서 우리는 어떻게 살아 남을 것인가?

향후 10년 우리는...





tony.lee@saltlux.com


